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Motivace

Motivace

Co se snazime ziskat?
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Zakladni definice a postup

Regresni model

Standardni regresni model

Yi=m(xj)+ei, i=1,...,n,

kde
@ m - nezndma regresni funkce
@ Y; - méfend data
@ X; - body, ve kterych se provadi méfeni
@ ¢; - chyby
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Zakladni definice a postup

Co je to jadro?
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Zakladni definice a postup

Co je to jadro?
@ Jadro K je redlnd funkce spliiujici podminky:
o KeLip[-1,1], K(-1)=K(1)=0
e support(K) = [-1,1]

1 =
o [LXK(x)dx=10 j=1
Bo#0 j=2
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Zakladni definice a postup

Epanecnikovo jadro
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Zakladni definice a postup

Jak se pouZziva?
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Zakladni definice a postup

Jak se pouZziva?
Nadaraya-Watsonilv odhad regresni funkce

mlxh)y =S Myi’
i=1 3 Kh(xj = x)
j=1

kde
o Ki() = %K(;h)

@ h - vyhlazovaci parametr
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Zakladni definice a postup

Vyhlazovaci parametr

Co se stane, kdyZ ho zvolime $patn&?
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Zakladni definice a postup

Vyhlazovaci parametr

Co se stane
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Zakladni definice a postup

Jaka je optimalni hodnota?
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Zakladni definice a postup

Jaka je optimalni hodnota?

bias?
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Zakladni definice a postup

Jaka je optimalni hodnota?

uSE

bias?
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h
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Zakladni definice a postup

Krosvalidaéni metoda

Jak zvolit spravné h?
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Zakladni definice a postup

Krosvalidaéni metoda

Jak zvolit spravné h?
1 R 2
CV(h) == Z<m_j(xj, h) — Yj) — min,

kde m_;j(x;j, h) je odhad m(x;, h), kde je x; smazano
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Korelovana data

Regresni model s korelovanymi chybami

Jak se na% model zméni?

Lajdova D., Kolagek J., Horova I. Jadrové odhady regresni funkce pro korelovana data



Korelovana data

Regresni model s korelovanymi chybami

Jak se na% model zméni?

Yi=m(x;)+e;, i=1,...,n,

kde
@ ¢; - neznamy kauzdlni ARMA proces, neboli
E(¢;)) =0, var(e;) = o?

cov(ej, €j) = V)i—j| = 02p‘,-_j|, corr(e;, €j) = pji—j|
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Korelovana data

Pro¢ prosté nepouZijeme predchozi metodu?
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Korelovana data

Pro¢ prosté nepouZijeme predchozi metodu?
4 4
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Korelovana data

rové odhady regresni funkce pro korelovana data



Korelovana data

Plug-in pfistup

MiZeme né&jak vyuZit optimalni hodnotu h?

Lajdova D., Kolagek J., Horova I. Jadrové odhady regresni funkce pro korelovana data



Korelovana data

Plug-in pfistup

MiZeme né&jak vyuZit optimalni hodnotu h?

. S J1 K3(x)dx\ /5
opt nﬁ%AQ ’

S= Z Yo Az =[5 m"(x)2dx
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Korelovana data

Plug-in pfistup

MiZeme né&jak vyuZit optimalni hodnotu h?

S 1 K2(x)dx\ /5
hopt = <> )

nﬁ%Ag
S= Z Yo Az =[5 m"(x)2dx
. § 1 K2(x)dx | V°
e ”5322
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Korelova

Jak odhadnout S a Ay?
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Korelovana data

Jak odhadnout S a Ay?
@ odhad S
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Korelovana data

Jak odhadnout S a Ay?
@ odhad S

e odhadnutim chyb pomoci n&jakého pocate¢niho vyhlazenf
(primé&r, p¥ehlazeni, ...)
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Korelovana data

Jak odhadnout S a Ay?
@ odhad S

e odhadnutim chyb pomoci n&jakého pocate¢niho vyhlazenf
(primé&r, p¥ehlazeni, ...) - nefunguje
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Korelovana data

Jak odhadnout S a Ay?
@ odhad S

e odhadnutim chyb pomoci n&jakého pocate¢niho vyhlazenf
(primé&r, p¥ehlazeni, ...) - nefunguje
e odhadnutim spektrdlni hustoty

o0
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f(A):g Z e "y

t=—o00
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Korelovana data

Jak odhadnout S a Ay?
@ odhad S

e odhadnutim chyb pomoci n&jakého pocate¢niho vyhlazenf
(primé&r, p¥ehlazeni, ...) - nefunguje
e odhadnutim spektrdlni hustoty

o0

1 —i
f(A):g Z e "y

t=—o00

@ odhad A,
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Korelovana data

Jak odhadnout S a Ay?
@ odhad S

e odhadnutim chyb pomoci n&jakého pocate¢niho vyhlazenf
(primé&r, p¥ehlazeni, ...) - nefunguje
e odhadnutim spektrdlni hustoty

o0

1 —i
f(A):g Z e "y

t=—o00

@ odhad A,

e pracuje se na tom - viz Kola¢ek (2008)
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Korelovana data

D3 se néjak obejit korelace?
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Korelovana data

D3 se néjak obejit korelace?

@ rozdéleni pozorovani do g skupin tak, Ze vezmeme kaZzdé g-té
pozorovani

@ minimalizace primé&ru obycejnych CV kazdé skupiny

CV*(h) =g ! Z CVi(h) — min
k=1
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Korelovana data

D3 se néjak obejit korelace?

@ rozdéleni pozorovani do g skupin tak, Ze vezmeme kaZzdé g-té
pozorovani

@ minimalizace primé&ru obycejnych CV kazdé skupiny

CV*(h) =g ! Z CVi(h) — min
k=1

h minimalizujici CV*(h)

77\*CV = argmin CV*(h) = FPCV(g) _ gfl/sh*cv
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Korelovana data

D3 se néjak obejit korelace?

@ rozdéleni pozorovani do g skupin tak, Ze vezmeme kaZzdé g-té
pozorovani

@ minimalizace primé&ru obycejnych CV kazdé skupiny

CV*(h) =g ! Z CVi(h) — min
k=1

h minimalizujici CV*(h)
77\*CV = argmin CV*(h) = FPCV(g) _ gfl/sh*cv

Ale volba g zavisi v, K, Az
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Reélna data

va mira CB Kanda - 1980-2011

Interest rates in Canada
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Reélna data

Prvnich 200 mésicu

. lug-in method|
CV method
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Reélna data

Prvnich 150 mésicu

Interes rates in Canada
T T

lug-in method|
* CV method

201 * B
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Reélna data
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Reélna data
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Reélna data

Dékuji za pozornost
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